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Аннотация. В работе исследованы основные способы изучения цифровой экономики с использо-
ванием методов машинного обучения, а также оценена степень их применения в различных ее 
секторах. Рассмотрены различные точки зрения на определение понятий «цифровая экономика» 
и «машинное обучение». Отмечается уровень развития и актуальности искусственного интеллекта 
и машинного обучения, а также их многоцелевое использование в различных сферах жизни об-
щества. Рассмотрены типы задач, для решения которых при помощи методов машинного обуче-
ния обеспечивается максимальная эффективность и производительность. Выделены и раскрыты 
более подробно преимущества и недостатки использования методов машинного обучения. На 
основании проведенного сбора и анализа данных отчетности, предоставленной Федеральной 
службой государственной статистики «Росстат», проведен анализ, синтез и корреляция показате-
лей, используемых для описания положения методов машинного обучения в цифровой эконо-
мике. Выделены наиболее востребованные с точки зрения применения алгоритмов машинного 
обучения области цифровой экономики, каждый сектор которой был иерархически классифици-
рован в зависимости от признака релевантности применения методов машинного обучения в 
нем.  Описаны способы разделения методов машинного обучения по группам. Результаты иссле-
дования позволяют сделать выводы о позиции методов машинного обучения в современной циф-
ровой экономике, важности их применения и необходимости подготовки специалистов в этой 
области. 
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Abstract. The paper investigates the main ways of studying the digital economy using machine learn-
ing methods and assesses the degree of their application in different sectors of the economy. Differ-
ent points of view on the definition of the concepts of "digital economy" and "machine learning" are 
considered. The level of development and relevance of artificial intelligence and machine learning, 
as well as their multi-purpose use in various spheres of society are noted. The types of tasks, for the 
solution of which by means of machine learning methods the maximum efficiency and productivity 
are provided. The advantages and disadvantages of using machine learning methods are highlighted 
and disclosed in more detail. Based on the conducted collection and analysis of reporting data pro-
vided by the Federal State Statistics Service "Rosstat", the analysis, synthesis and correlation of indi-
cators used to describe the position of machine learning methods in the digital economy are carried 
out. The most demanded areas of the digital economy from the point of view of applying machine 
learning algorithms were identified, each sector of which was hierarchically classified depending on 
the relevance of applying machine learning methods in it.  The ways of categorizing machine learning 
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Введение 
В области искусственного интеллекта машин-

ное обучение в настоящее время является широко 
используемым методом для решения различного 
спектра задач по автоматизации, которые не спо-
собны эффективно выполнять иные алгоритмы по 
причине крайней трудоемкости и комплексности 
решаемых процессов. Безусловно, машинное обу-
чение — это наиболее близкая замена человече-
ского труда в связи с использованием сходных 
процессов обработки данных. Данный инструмен-
тарий применяется в разнообразных областях: 
выявлении заболеваний в медицине [1], прогнози-
ровании поведения животных в сельском хозяй-
стве [2], повышении качества рабочих процессов 
в производстве [3] и множестве других, в том 
числе и в экономике. 

Цифровая экономика является достаточно но-
вым и малоизученным элементом развития эконо-
мического рынка. Р.М. Понырко отмечает главные 
направления формирования механизма цифрови-
зации экономики. В результате исследования ав-
тора выделена значимость цифровых технологий 
в цепочке создания стоимости [4]. В связи с этим 
можно сказать, что применение методов машин-
ного обучения приобретает в данной сфере 
несравненную актуальность. Одним из примеров 
практического использования этой технологии в 
общественно полезных целях является прогнози-
рование поведения людей через алгоритмы искус-
ственного интеллекта. Итогом исследования мо-
жет стать улучшение финансовых, производствен-
ных и качественных показателей, сокращение за-
трат финансовых и временных ресурсов, необхо-
димых для создания и продажи общественных 
благ, и, как следствие, повышение удовлетворен-
ности клиентов и увеличение шансов дальней-
шего развития организации. Стоит добавить, что 
методы машинного обучения эффективно подхо-
дят для автоматизированного выявления и проти-
водействия мошенникам, считывания трендов 
формирования цифрового рынка и банковского 
цифрового сегмента [5], расчета кредитного рей-
тинга [6], прогнозирования кредитных рисков [7], 
автоматизации сбора и предоставления банков-
ской отчетности и др. 

Цель данного исследования заключается в ис-
следовании возможности использования методов 
машинного обучения в изучении и решении про-
блем цифровой экономики. 

В процессе работы для получения необходи-
мых результатов требуется выполнить несколько 
задач: 

1) провести анализ теоретической базы мате-
риалов по машинному обучению в цифро-
вой экономике; 

2) систематизировать информацию о суще-
ствующих методах машинного обучения с 
последующим анализом; 

3) исследовать статистический материал, отра-
жающий особенности использования ма-
шинного обучения в различных секторах 
экономики; 

4) сформировать заключение о результатах 
исследования. 

Объект исследования – методы машинного 
обучения и степень их использования в современ-
ной цифровой экономике. 

Для расчета показателей востребованности 
были применены методы нечеткой логики. С помо-
щью сбора информации удалось раскрыть сущ-
ность машинного обучения и его методов. Боль-
шая часть информации была получена из научных 
статей и данных, предоставляемых Федеральной 
службой государственной статистики «Росстат», 
кроме того, были использованы материалы из 
электронных источников. Посредством метода 
анализа были дефрагментированы и обработаны 
полученные данные, которые представлены далее 
в виде диаграмм и таблиц. Применение метода 
синтеза позволило сформировать вывод на ос-
нове результатов, представленных в таблицах.  

Теперь, когда мы разобрались с базисом 
нашего исследования, перейдем к анализу со-
бранной информации. 

На сегодняшний день не существует единого 
определения цифровой экономики. Первым поня-
тие цифровой экономики сформировал                   
Николас Негропонте (N. Negroponte) в книге Being 
Digital и трактовал его как следующую стадию раз-
вития экономики, так как сущность цифровой эко-
номики заключается в обмене информацией, а не 
физическим продуктом, соответственно цифровая 
экономика имеет значительное преимущество при 
транспортировке в сравнении с товарами нециф-
ровой экономики. 

В «Стратегии развития информационного об-
щества РФ на 2030 годы» утверждено следующее 
определение цифровой экономики: «Цифровая 
экономика – это хозяйственная деятельность, в 
которой ключевым фактором производства явля-
ются данные в цифровом виде, обработка боль-
ших объемов и использование результатов ана-
лиза которых по сравнению с традиционными 
формами хозяйствования позволяют существенно 
повысить эффективность различных видов произ-
водства, технологии, оборудования, хранения 
продажи, доставки товаров и услуг» [8]. 

Таким образом, можно сказать, что цифровая 
экономика – общность всех экономических про-
цессов протекающих с применением цифровых и 
вычислительных технологий на базе инфраструк-
туры IT и систем связи.  
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Часто понятие искусственного интеллекта счи-
тается взаимозаменяемым с понятием машинного 
обучения, но это является не совсем корректным, 
поскольку понятие искусственного интеллекта бо-
лее широкое. 

Что касается машинного обучения, из-за высо-
кой степени абстрактности и широты группы поня-
тий, связанных с искусственным интеллектом, в 
которую оно включено, однозначного определе-
ния нет, но тем не менее в данной работе приве-
дены два определения: первое синтезированно на 
основе исследованных материалов, а второе – ав-
торское. На основании работ других авторов было 
выявлено, что машинное обучение (Machine 
Learning) – это совокупность вычислительных и 
математических методов разработки алгоритмов, 
способных использовать модели данных для обу-
чения решению задач с разнообразными вход-
ными данными [9]. Алгоритм устанавливает зако-
номерность между вводными значениями набора 
данных и их результатами. На основе закономер-
ностей создается модель для прогнозирования, 
повышающая свою точность в соответствии с ве-
личиной внесенных данных [10].  

В данном случае важным аспектом в понима-
нии определения является цель, которую пресле-
довали создатели алгоритмов машинного обуче-
ния, а именно поиск неочевидной закономерно-
сти. Под неочевидной в текущем контексте подра-
зумевается закономерность, вводные данные ко-
торой имеют стохастический или трудно вычисля-
емый характер. Процесс машинного обучения во 
многом напоминает процесс обучения человека, 
при этом в доказательство их сходства можно при-
вести функции, которые они используют для до-
стижения своих целей: считывание, запоминание, 
классификация, обработка и как результат прогно-
зирование. В отличии от других виртуальных алго-
ритмов машинное обучение способно адаптиро-
ваться под выполнение определенной задачи по-
средством функции обработки, что позволяет ал-
горитмам данной группы осуществлять достаточно 
точные прогнозы для систем со случайными пере-
менными. 

Обобщая все вышесказанное, можно высказать 
авторское краткое определение машинного обу-
чения. Машинное обучение (Machine Learning) – 
это обучающийся на основе хаотичных входных 
данных алгоритм. 

 
Результаты и их обсуждение 
Рассмотрим методы машинного обучения с по-

мощью классификации З.С. Сейдомедовой, под-
разделяющей их в зависимости от групп задач, 
при решении которых использование методов ма-
шинного обучения приводит к высокой степени 
результативности и эффективности. К таким груп-
пам относятся [11]: 

• рекомендательные системы: алгоритм «со-
седства», алгоритмы, основанные на эле-
ментах N-верхних рекомендаций, 

байесовские сети доверия, кластеризация, 
марковский процесс принятия решений, ла-
тентная семантика, разреженный фактор-
ный анализ, методика уменьшения размер-
ности; 

• прогнозирование тенденций и разделение 
данных на категории: линейная регрессия, 
нелинейная регрессия, логистическая ре-
грессия; 

• выявления скрытых причин наблюдаемых 
явлений: скрытые марковские модели, авто-
кодировщик; 

• кластеризация данных по фиксированному 
и произвольному числу категорий: метод k-
средних; самоорганизующаяся карта, пер-
цептрон, сверточная нейронная сеть. 

Методы машинного обучения могут приме-
няться для разных целей, но все они так или иначе 
способствуют решению экономических задач, 
например, стратегического планирования, множе-
ственных расчетов, консультаций пользователя и 
так далее. По сравнению с другими возможными 
методами, методы машинного обучения имеют 
ряд преимуществ, а именно:  

• высокая точность – модели машинного обу-
чения способны на прогнозы в научных об-
ластях с недоступной для других методов 
точностью; 

• автоматизация, эффективность и приспо-
собляемость – методы машинного обучения 
практически универсальны и подходят для 
эффективной автоматизации комплексных 
систем;  

• скорость обработки данных, которая явля-
ется особой ценностью при использовании 
методов машинного обучения. 

Можно выделить и недостатки машинного обу-
чения, которые потенциально могут рассматри-
ваться как препятствие для интеграции в экономи-
ческие процессы. К недостаткам относят: 

• зависимость от данных – без достаточного 
объема вводных данных алгоритм машин-
ного обучения не способен точно прогнози-
ровать поведение системы, что означает 
практическую невозможность применения в 
областях с ограниченным количеством вхо-
дящей информации; 

• неясность в принятии решений – сложность 
в работе с самообучающимся алгоритмом 
состоит в неопределенности метода, по ко-
торому проходило обучение; 

• трудоемкость обучения моделей – обуче-
ние эффективной модели машинного обуче-
ния требует продолжительного времени и 
колоссального объема динамических дан-
ных; 

• необходимость в экспертной подготовке 
данных – для запуска и поддержания про-
цессов работы методов машинного обуче-
ния необходим высококвалифицированный 
персонал, обучение и оплата, которые в 
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современных условиях являются высокоза-
тратными с финансовой точки зрения; 

• риски безопасности – в результате работы с 
большими объемами данных может про-
изойти утечка конфиденциальной или со-
ставляющей государственную тайну инфор-
мации. 

Данные для исследования актуальности были 
выведены из статистического сборника по циф-
ровой экономике, при этом рассматриваемые по-
казатели характеризуют объем использования 
той или иной информационной технологии в ор-
ганизациях. По этим данным достаточно точно 
можно констатировать необходимость использо-
вания методов машинного обучения в цифровой 
экономике. В сборнике прямо не фигурируют по-
казатели объема использования для технологий 
машинного обучения в организациях, в связи с 
чем для вычисления показателей востребованно-
сти технологии машинного обучения потребуется 
синтезировать данные из технологий, которые 
наиболее близки или включают в себя машинное 
обучение. Таким образом, из всех IT-технологий 
с представленными в сборнике показателями для 
синтеза таблицы со значениями, характеризую-
щими машинное обучение, будут использованы 
технологии, которые включают в себя методы 

машинного обучения, а именно: технологии ис-
кусственного интеллекта (ИИ) и технологии 
сбора, обработки и анализа больших данных. Ма-
шинное обучение не относится к следующим 
группам технологий: облачные сервисы, цифро-
вые платформы, интернет вещей, геоинформаци-
онные системы, RFID-технологии и промышлен-
ные работы. В связи с чем рассматривать востре-
бованность машинного обучения в цифровой 
экономике необходимо, учитывая изменения в 
ее секторах для технологий ИИ и сбора, обра-
ботки и анализа данных [12]. 

В России востребованность как в искусствен-
ном интеллекте, так и в технологиях сбора, обра-
ботки и анализа больших данных растут быст-
рыми темпами, особенно высоко необходимость 
в них возросла в 2022 г. Подобную тенденцию 
можно проследить, наблюдая за показателями 
роста удельного веса применения данных техно-
логий в российских организациях (без разбиения 
по секторам цифровой экономики) для техноло-
гии ИИ на рис. 1 и для технологии обработки и 
анализа данных на рис. 2. Причиной такого роста 
послужила пандемия коронавируса, которая по-
влекла за собой значительные изменения во всех 
IT-отраслях [13].

 
 Рис. 1. Удельный вес организаций России, использовавших технологии искусственного интеллекта / Fig. 1. Share of Russian 

Organizations that Used Artificial Intelligence Technologies  
Источник: составлено авторами на основе данных [13] / Source: compiled by the authors based on [13] 

 
 Рис. 2. Удельный вес организаций, использовавших технологии сбора, обработки и анализа больших данных / Fig. 2. Share 

of Organizations that Used Technologies for Collecting, Processing and Analyzing Big Data 
Источник: составлено авторами на основе данных [12] / Source: compiled by the authors based on [12] 

На основании данных краткого статистиче-
ского ежегодника «Цифровая экономика: 2023» 
составлены рис. 3 и рис. 4, на которых 

представлены объем использования технологий 
ИИ и обработки и анализа данных с разделением 
по секторам экономики.  
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Рис. 3. Использование технологий искусственного интеллекта в организациях по видам экономической деятельности /  

Fig. 3. Use of Artificial Intelligence Technologies in Organizations by Type of Economic Activity 
Источник: составлено авторами на основе данных [13] / Source: compiled by the authors based on [13] 

 
 Рис. 4. Использование технологий сбора, обработки и анализа больших данных в организациях по видам экономической 

деятельности / Fig. 4. Use of Technologies for Collecting, Processing and Analyzing Big Data in Organizations by Type of          
Economic Activity 

Источник: составлено авторами на основе данных [13] / Source: compiled by the authors based on [13] 
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Анализируя представленные рисунки, можно 
сделать следующие выводы: 

• различия между двумя рисунками, если не 
учитывать значения показателей, а только 
сами пропорции, по областям: обрабатыва-
ющая промышленность и здравоохранение 
больше представлены в технологиях обра-
ботки данных, чем в ИИ, а оптовая и рознич-
ная торговля в свою очередь преобладают в 
технологиях искусственного интеллекта; 

• в финансовом секторе (рис. 3) можно заме-
тить аномальное снижение показателей (в 
2 раза), которое связано с «охлаждением» 
рынка [14]; 

• во всех секторах технологий сбора, обра-
ботки и анализа данных наблюдается 

значительный рост показателей в резуль-
тате повышения количества инвестиций; 

• показатели финансового сектора находятся 
на наиболее высоком уровне по сравнению 
с остальными (на рис. 3 и рис. 4), что указы-
вает на высокую степень востребованности 
технологии машинного обучения;  

• уменьшение необходимости в технологиях 
искусственного интеллекта в секторе гости-
ниц и общественного питания произошли 
из-за массовых процессов перехода к внед-
рению ИИ в 2020 году.  

Рассмотрим показатели востребованности 
технологий искусственного интеллекта и обра-
ботки и анализа данных за период 2020-2021 годы 
(табл. 1). 

Таблица 1 / Table 1 

Востребованность технологий ИИ и технологий обработки и анализа данных по секторам / The Demand for AI 
Technologies and Data Processing and Analysis Technologies by Sector 

Сектор экономики /  
Economic Sector 

Технологии обработки и анализа данных / 
Data Processing and Analysis Technologies 

Технологии искусственного интеллекта / 
Artificial Intelligence Technologies 
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2020 2021 2020 2021 

Сельское хозяйство 17.2% 23.3% 6.1% Низкий 2.2% 2.9% 0.7% Низкий 
Добыча полезных ископаемых 21.8% 25.0% 3.2% Низкий 2.5% 2.9% 0.4% Низкий 
Обрабатывающая промышленность 26.5% 29.9% 3.4% Средний 3.6% 3.9% 0.3% Низкий 

Обеспечение энергией 23.7% 25.1% 1.4% Низкий 3.3% 3.7% 0.4% Низкий 
Водоснабжение, водоотведение, ути-
лизация отходов 

20.8% 26.0% 5.2% Низкий 2.5% 3.2% 0.7% Низкий 

Строительство 16.3% 20.9% 4.6% Низкий 1.3% 1.7% 0.4% Низкий 
Оптовая и розничная торговля 25.9% 32.3% 6.4% Средний 13.0% 14.4% 1.4% Высокий 
Транспортировка и хранение 21.0% 23.5% 2.5% Низкий 3.7% 4.4% 0.7% Низкий 
Гостиницы и общественное питание 28.8% 31.9% 3.1% Средний 9.7% 8.6% -1.1% Средний 
Информация и связь 29.1% 32.9% 3.8% Средний 7.8% 9.8% 2.0% Средний 
Отрасль информационных техноло-
гий 

29.5% 33.3% 3.8% Средний 8.1% 9.6% 1.5% Средний 

Финансовый сектор 44.4% 45.5% 1.1% Высокий 22.8% 13.0% -9.8% Высокий 
Операции с недвижимым имуще-
ством 

15.9% 18.3% 2.4% Низкий 1.8% 2.3% 0.5% Низкий 

Профессиональная, научная и техни-
ческая деятельность 

18.6% 20.3% 1.7% Низкий 2.1% 2.6% 0.5% Низкий 

Высшее образование 27.7% 31.5% 3.8% Средний 8.4% 9.1% 0.7% Средний 
Здравоохранение и предоставление        
социальных услуг 

27.2% 30.6% 3.4% Средний 2.6% 2.9% 0.3% Низкий 

Культура и спорт 17.0% 19.4% 2.4% Низкий 1.8% 2.0% 0.2% Низкий 
Государственное управление. соци-
альное обеспечение 

17.4% 19.5% 2.1% Низкий 1.7% 2.0% 0.3% Низкий 

Источник: составлено авторами на основе данных [13] / Source: compiled by the authors based on [13] 

Показатели востребованности секторов циф-
ровой экономики вычислялись с помощью мето-
дов нечеткой логики. Сначала в таблицах были 
найдены минимальные и максимальные значения 
объема использования за 2021 год. Далее вычис-
лялась разность минимального и максимального 
значений, после чего этот параметр представля-
ется под наименованием показатель области 

подразделения.   
Показатель области подразделения опреде-

ляет область, в которой будут подразделяться по 
востребованности значения объема использова-
ния в организации. Число подразделения равня-
ется трем областям с низкой, средней и высокой 
востребованностью. Показатель перехода, опре-
деляющий величину каждой области 
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подразделения, вычисляется делением показа-
теля области подразделения на количество обла-
стей подразделения. Каждая область подразделе-
ния представлена на рис. 3 и рис. 4 зонами между 
заштрихованными линиями. Термы из верхней 
зоны определены как «Высокий», из средней зоны 
– как «Средний», а из нижней зоны – как «Низкий». 

Процент объема изменения использования вы-
числяется из разности показателей изменения 
объема использования в организациях за 2021 год 
на изменения объема использования за 2020 год. 

Данные из табл. 1 были обобщены по принципу 
присваивания каждому терму баллов от 1 (для 
низких) до 3 (для высоких). Также происходит сло-
жение баллов для технологий ИИ и технологий об-
работки и анализа данных из табл. 1 в соответ-
ствии с каждым сектором экономики по отдельно-
сти. При условии, что сумма баллов больше 4, 

общая мера востребованности приравнивается к 
терму «высокий». Если сумма баллов больше 2 и 
меньше или равно 4, общая мера востребованно-
сти приравнивается к терму «средний». Для всех 
сумм, результат сложения которых ниже или ра-
вен 2, присваивается терм «низкий».  

Общая мера объема изменения в табл. 2 вычис-
ляется как общее среднее показателей процента 
изменения объема использования для технологии 
ИИ и технологий обработки и анализа данных. 

Результаты обобщения, представленные в 
табл. 2, могут быть использованы для анализа вос-
требованности технологий машинного обучения 
по секторам цифровой экономики. Результаты от-
носительно верно описывают степень востребо-
ванности машинного обучения в определенном 
секторе. 

Таблица 2 / Table 2 

Востребованность технологий машинного обучения по секторам / Demand for Machine Learning Technologies by Sector 

Сектор экономики / Economic Sector 

Технологии машинного обучения / Machine Learning 
Technologies 

Общая мера востребо-
ванности / 

General Measure of 
Demand 

Общая мера изменения объ-
ема использования / 

A General Measure of the 
Change in Usage Volume 

Сельское хозяйство Низкий 3.4% 
Добыча полезных ископаемых Низкий 1.8% 
Обрабатывающая промышленность Средний 1.85% 
Обеспечение энергией Низкий 0.9% 
Водоснабжение. водоотведение. утилизация отходов Низкий 2.95% 
Строительство Низкий 2.5% 
Оптовая и розничная торговля Высокий 3.9% 
Транспортировка и хранение Низкий 1.6% 
Гостиницы и общественное питание Средний 1% 
Информация и связь Средний 2.9% 
Отрасль информационных технологий Средний 2.65% 
Финансовый сектор Высокий -4.35% 
Операции с недвижимым имуществом Низкий 1.45% 
Профессиональная. научная и техническая деятельность Низкий 1.1% 
Высшее образование Средний 2.25% 
Здравоохранение и предоставление социальных услуг Средний 1.85% 
Культура и спорт Низкий 1.3% 
Государственное управление. социальное обеспечение Низкий 1.20% 

Источник: составлено авторами на основе данных [13] / Source: compiled by the authors based on [13]

По параметру общего объема использования в 
организациях, отраженному в табл. 2, можно сде-
лать вывод, что характер рынка машинного обуче-
ния показывает общий рост по всем секторам за 
исключением финансового. 

Наибольшую необходимость методы машин-
ного обучения показывают в финансовом и торго-
вом секторах, данная потребность возникает 
вследствие незначительности недостатков и зна-
чимости преимуществ машинного обучения. Боль-
шие объемы документооборота и ценность в точ-
ных прогнозах вкупе со значительной ролью этих 
секторов в любой организации, динамичностью, а 
соответственно и потребностью в быстром приня-
тии решений, делает методы машинного обучения 
незаменимыми в подобных областях. Особое 

внимание стоит уделить финансовому сектору, ко-
торый, даже несмотря на значительный спад, 
удерживает лидирующую позицию в списке вос-
требованности. 

Следующая группа является умеренно востре-
бованной в методах машинного обучения, к ней 
относят сферы высшего образования, здраво-
охранения, отрасль информационных технологий, 
телекоммуникационный и гостиничный секторы. 
Данные отрасли не способны раскрыться в полной 
мере из-за некоторых недостатков машинного 
обучения, например, для секторов телекоммуни-
каций и здравоохранения – это риски в безопас-
ности и конфиденциальности; для отраслей ИТ, 
проживания и общепита – неясность в принятии 
решений, а в сфере высшего образования – тру-
доемкость обучения. 
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Последняя группа представляет низкую по-
требность в машинном обучении по причине не-
значительных объемов данных и специфичности 
применения. Принимая к сведению все недо-
статки методов машинного обучения в отраслях с 
низким уровнем востребованности, нельзя не от-
метить имеющуюся возможность применения ма-
шинного обучения даже в подобных областях эко-
номики. 

Таким образом, по итогам исследования можно 
сделать вывод, что на данный момент актуаль-
ность машинного обучения и его использование в 
сфере цифровой экономики более, чем оправ-
даны, поскольку как технологии искусственного 
интеллекта, так и машинного обучения находятся 
в процессе постоянного развития, а их возможно-
сти предлагают все больше преимуществ в разви-
тии и исследовании экономики и других наук. По-
требность в данных технологиях, учитывая общую 
актуальность IT-сектора, растет в геометрической 
прогрессии, а также вызывает высокий интерес со 
стороны общественности, что подтверждает про-
изошедший в последние годы скачок вложений в 
интеграцию технологий машинного обучения и во 
все секторы экономики. Технологии сбора, обра-
ботки и анализа данных продемонстрировали 
сравнительно высокую популярность во всех без 
исключения сферах экономики. Планомерность и 
стабильность развития современных технологий 
машинного обучения во многих отраслях является 
признаком разносторонности и адаптивности их 
применения. С точки зрения кадровой направлен-
ности в России и в мире повышается востребован-
ность в научных работниках, занимающихся ис-
следованием и разработкой искусственного ин-
теллекта и методологии машинного обучения. Это 
создает толчок к увеличению числа квалифициро-
ванных специалистов в данной научной области и 
дальнейшему ее развитию. 

 
Заключение 
Проведенное исследование может стать теоре-

тической основой для дальнейших исследований 
рассматриваемой тематики. Учитывая, что как 
цифровая экономика, так и искусственный интел-
лект являются достаточно новыми понятиями, по-
тенциал их развития и взаимного расширения до-
вольно огромен. Статистика говорит о разной сте-
пени успеха этого процесса в зависимости от спе-
цифики сектора экономики, но можно смело за-
явить, что даже в областях с наименьшей степе-
нью внедрения машинное обучение так или иначе 
способствует увеличению эффективности реше-
ния задач. Несомненно, использование машин-
ного обучения в экономике позволит открыть но-
вые методы решения задач и исследования про-
цессов, а также значительно повысить эффектив-
ность предыдущих инструментов. В свою очередь, 
экономика как одна из самых важных и неотъем-
лемых наук современного общества, благодаря 
применению новейших технологий, достигнет но-
вых горизонтов своего развития. 
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